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Modelowanie rozkladu kapitatu ekonomiczno-spoleczno-kulturowego
poprzez genealogi¢ masowa

Modelling of the Distribution of Economic, Social
and Cultural Capital through Massive Genealogy

Abstrakt

Sprzyjajacy zbieg okolicznosci umoz-
liwia powstanie nowej dyscypliny badaw-
czej na pograniczu genealogii i demogra-
fii historycznej. Wykorzystujac narzedzia
analizy sieciowej, odpowiada ona na pyta-
nia socjologii i historii spotecznej. W arty-
kule przedstawiono przyktad zastosowa-
nia genealogii masowej do analizy zywej
kwestii socjologicznej: jak si¢ rozktada
ijak jest przekazywany kapitat kulturowy
i spoteczny. Pokazano, jak mozna mierzy¢
pewna wage, ktora wydaje si¢ by¢ miarg
owych kapitalow, a przynajmniej tej ich
sktadowej, ktora jest przekazywana przez
srodowisko rodzinne. Konkretne przykta-
dy przedstawione w artykule to wyliczo-
ne na podstawie potozenia danej osoby
w wielkiej sieci rodzinnej takie wielko-
$ci, jak szansa bycia bohaterem artyku-
tw w Polskim stowniku biograficznym,
oraz szansa, ze (o ile si¢ zmarto w latach

Abstract

A coincidence has made it possible
to create a new academic discipline in the
borderland of genealogy and historical
demography. Using the Social Network
Analysis (SNA) the new discipline an-
swers the questions of sociology and so-
cial history. The article presents an exam-
ple of applying massive genealogy to an
essentially sociological analysis: what the
distribution of the cultural and social cap-
ital is like and how it is transmitted. In ad-
dition, the article shows how it is possible
to measure a certain weight which seems
to be a yardstick of the capital in ques-
tion or at least of the component that is
transmitted through families. The exam-
ples presented in the article are quantities
calculated on the basis of the situation of
a person in a big family network such as
the chance of being a hero of an article in
the Polish Biographical Dictionary or the
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1821-1861) byto si¢ wspomnianym w ,,Ku-
rierze Warszawskim”. Zanalizowano tak-
ze prestiz spoteczny réznych zawodow
w XIX i XX wieku (na podstawie analizy
naglowkoéw biogramdéw w Polskim stowni-
ku biograficznym) oraz réznice we wply-
wie przodkéw ojczystych i macierzystych
na to, czy ich dziecko zostanie cztonkiem

chance — if the person died between 1821
and 1861 — of being mentioned in ‘Kuri-
er Warszawski’. The article also contains
an analysis of social prestige of various
professions in the 19™ and 20™ centuries
(based on the analysis of the headlines of
entries in the Polish Biographical Diction-
ary) and the presentation of differences in

akademii nauk. the impact of paternal and maternal ances-

tors on the chance of their child becoming
a member of the Academy of Sciences.

Na pograniczu demografii i genealogii znajduje si¢ pewna dyscyplina (sub-
dyscyplina ogoélnie pojetej socjologii), ktorg okreslic mozna jako ,,genealogie
masowg”. Nie byta ona dotad znana, bo ku jej uprawianiu nie bylo warunkow.
Te wystapity dopiero teraz, wraz z pojawieniem si¢ big data (dziatu informatyki
zajmujacego si¢ obrobka wielkich baz danych, w szczegdlnosci danych o charak-
terze sieci) oraz dostgpnoscia masowych zrodet genealogicznych, zwlaszcza akt
metrykalnych, ktérych opracowane indeksy dla samej tylko X1X-wiecznej Polski
licza juz dziesiatki miliondw pozycji.

W niniejszym artykule przedstawiono, jak t¢ nowa dyscypling mozna zasto-
sowa¢ do analizy waznego tematu socjologicznego: dynamiki rozktadu kapitatu
spotecznego i kulturowego w czasie i przestrzeni.

Jako Ze genealogia masowa jest nowa dyscypling i nie doczekala si¢ jeszcze
zasad metodologicznych, artykut jest okazja, by je na przyktadach zaproponowac
i przedstawi¢ do dyskusji. Autorowi nie sg znane publikacje naukowe na temat
genealogii masowej. W ogole baz danych, ktore mogtyby by¢ podstawg do ta-
kich analizy jest niewiele, a z wazniejszych wymieni¢ mozna trzy: dwa serwisy
bedace wlasnoscig izraelskiej firmy MyHeritage (serwis MyHeritage i przejety
przezen serwis Geni.com), oraz francuski serwis Roglo, stworzony oryginalnie
przez Daniela de Rauglaudre’a. Jednak wszystkie te bazy tworzone sg przez wo-
lontariuszy, jako serwisy spoteczno$ciowe (tzw. user-generated content) — czg-
sto na podstawie oryginalnych dokumentow, ale bez kontroli naukowej. Ponadto
w ograniczonym tylko zakresie dotycza Europy Srodkowej (MyHeritage i Geni
sg ogolnoswiatowe, za$ Roglo dotyczy gtéwnie krajow frankofonskich)'.

! Serwis Roglo (http://roglo.eu/roglo), zawierajacy obecnie dane o 6,9 mln 0sdb, bytby bardzo
ciekawy do takich analiz, jednak na kazdej stronie znajduje si¢ zastrzezenie: ,,Very important
warning! This website is not an authorised reference source and may contain errors. Information
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Praca niniejsza jest jednocze$nie zaproszeniem do szerokich badan interdy-
scyplinarnych na temat dawnych elit polskich ze szczegdlnym skupieniem uwagi
na inteligencji XIX i poczatkdéw XX wieku, jej przodkach, potomkach i kuzy-
nach. Zgromadziwszy dane na temat sieci rodzinnej tej grupy, liczacej do 1% spo-
teczenstwa polskiego?, ale decydujacej o jego losach?®, bedziemy mogli znacznie
lepiej zrozumie¢ i przedstawi¢ historiec Europy Srodkowej. Aby jednak dobrze
wykorzystac te dane, potrzebna bedzie wspotpraca specjalistow z réznych dzie-
dzin — socjologow i historykow z jednej strony, a matematykow i informatykow
analizujacych struktury sieciowe — z drugiej. Humanistow i przedstawicieli nauk
scistych. Dlatego tez niniejszy artykul napisany jest tak, by w miar¢ moznosci za-
rowno jedni, jak i drudzy mogli go zrozumie¢ bez dodatkowych studiow uzupet-
niajagcych. Pewnym mankamentem zapewne jest to, ze jego fragmenty socjolo-
giczne moga by¢ uznane za naiwne przez socjologdw, a matematyczne za naiwne
przez matematykow, jednak jest to — jak si¢ wydaje — koszt, ktory warto ponie$¢*.

Kapital ekonomiczno-spoleczno-kulturowy (wedlug Pierre’a Bourdieu)

Francuski socjolog Pierre Bourdieu (1930-2002) przeformutowat klasyczne
pojecie kapitatu w sposob taki, ze jego sktadnik ekonomiczny jest tylko jedna
z kilku form’. Wedle tej koncepcji kapital to ogdt pracy zakumulowanej przez

is provided herein without any guarantee. Please verify it against reliable references before use.
We cannot be held responsible for any errors that may be contained herein”.

2 Wedtug Malego rocznika statystycznego 1939 w roku akademickim 1936/37 dyplomy ukon-
czenia szkot wyzszych uzyskato w Polsce 6114 0s6b (4417 mezczyzn i 1697 kobiet). Osob w wieku
15-19 lat byto wowczas 3036 tys., co daje $rednio 607 tys. 0sob w roczniku. We wczesniejszych
pokoleniach liczba inteligentow byla oczywiscie znacznie mniejsza: Rocznik statystyczny Krole-
stwa Polskiego za rok 1913 podaje nastepujace liczby: wszystkich uczniow szkot srednich 26 209
(wszystkich klas, dane za rok 1912), za$ stuchaczy wyzszych zaktadow naukowych rzadowych:
2613 w 1910 r. i wyzszych kursow prywatnych 1423 w roku 1913. Liczba ludnosci Krolestwa Pol-
skiego wynosita 12 467 tys. (wg stanu na 1.01.1911) — a zatem uczniowie wszystkich szkot srednich
i wyzszych Kongresowki stanowili ok. 0,24% jej populacji. Tymczasem w roku 1937/38 taczna
liczba uczniow szkot srednich ogoélnoksztatcacych i wyzszych liczyta 249 tys., co stanowito 0,71%
populacji — mamy wiec wzrost trzykrotny w ciggu jednego pokolenia.

3 Szerzej o procesie przejecia przez inteligencje wladzy z rak ziemianstwa i burzuazji po
1918 r. (,,rewolucji inteligenckiej”) pisza Rafat Smoczynski i Tomasz Zarycki w ksigzce Totem
inteligencki. Arystokracja, szlachta i ziemianstwo w polskiej przestrzeni spotecznej (Warszawa:
Wydawnictwo Naukowe Scholar, 2017).

4 Autor moze o sobie powiedzie¢, ze jego wlasciwg specjalnoscia jest sama interdyscypli-
narno$¢ — juz bowiem w 1998 r. obronit na Uniwersytecie Jagiellonskim doktorat na przecigciu
filologii klasycznej, historii starozytnej i logiki matematycznej (rozprawa pt. Logika formalna
przed Arystotelesem). Potem jednak zamienit komputerowo wspomagang formalizacje tekstow
starogreckich na takaz analiz¢ materialow dotyczacych historii Polski.

5 Znajomo$¢ teorii kapitalow Pierre’a Bourdieu zawdzigczam prof. Tomaszowi Zaryckie-
mu z Instytutu Studiow Spotecznych Uniwersytetu Warszawskiego, ktory jako kanoniczny tekst



66 Marek Jerzy Minakowski

dang osobe, przy czym akumulacja moze nastgpowaé zar6wno w postaci mate-
rialnej (kapitat ekonomiczny), jak tez w postaci pozycji spotecznej (kapitat spo-
leczny) i,,duchowej” (kapitat kulturowy). Kapitat ten moze by¢ zmaterializowany
w postaci trwatych dobr (kapitat ekonomiczny), wyznacznikow statusu (kapitat
spoteczny) i r6znorakich certyfikatow, jak np. dyplom doktoratu (kapitat kultu-
rowy). Nosnikiem kapitalu moze tez by¢ sam cztowiek, co najbardziej widoczne
jest w przypadku kapitatu spotecznego (gdzie jest to ogdt znajomosci, stawy czy
szacunku) albo kapitatu kulturowego (gdzie bgdzie to wiedza, zarowno w postaci
formalnej — wyksztatcenie — jak i praktycznej — savoir vivre).

Kapitaty podlegaja konwersjom. Majac srodki ekonomiczne, mozna zakupic
zarowno wyznaczniki statusu spotecznego (np. luksusowy samochod czy jacht),
jak i przetozy¢ je na kapitat kulturowy (wyda¢ na edukacje, ksiazki, wizyty w te-
atrze). Z kolei majac wiedze (kapitat kulturowy) i znajomosci (kapitat spoteczny),
mozna je przektada¢ na kapitat ekonomiczny (dobrze ptatng prace, lukratywne
kontrakty). Podobnie dzicki wiedzy mozna podnie$s¢ swa pozycje spoteczna,
a wyzsza pozycja spoteczna utatwia zdobywanie kapitatu kulturowego.

Kapitat (w kazdej formie) mozna tworzy¢ (jest to wszak zakumulowana pra-
ca), mozna go jednak rowniez bezpowrotnie straci¢. Dobra materialne mogg spto-
naé, znajomi mogg umrze¢ badz mozemy ich do siebie zrazi¢, zas§ wiedz¢ mozna
zapomniec.

Relatywna warto$¢ kapitalu rowniez si¢ zmienia: wartosci ekonomiczne pod-
legajg wahaniom cen, wyznaczniki pozycji spotecznej moga si¢ zdewaluowac
lub przeciwnie — osoby poznane kiedys przypadkowo mogg nagle sta¢ si¢ bardzo
wazne; podobnie wiedza bezuzyteczna moze sta¢ si¢ bardzo cenna, a wiedza
rzadka moze stac¢ si¢ powszechna (a wigc mato warto§ciowa).

Jako ze mowa jest o teorii socjologicznej, najwazniejsze jest to, ze kapitaty
otrzymujemy od innych oséb i innym osobom je przekazujemy. Mozemy maja-
tek odziedziczy¢ i zapisa¢ w testamencie; rodzimy si¢ w jakiej$ rodzinie i ko-
lejng rodzing sami zakladamy, a kiedy$ zatoza je nasze dzieci. Wiedze¢ (kapitat

wskazat artykut: Pierre Bourdieu, ,,The Forms of Capital”, w: Handbook of Theory and Research
for Sociology of Education, red. John C. Richardson, (New York—Westport, CT-London: Green-
wood Press, 1986), 117-142. Ponadto istotne sg artykuty: Tomasz Zarycki, ,,Kapitat kulturowy
— zatozenia i perspektywy zastosowan teorii Pierre’a Bourdieu”, Psychologia Spoteczna 4 (2009),
1-2: 12-25 oraz Marek Ziotkowski, ,,Kapitaly spoteczny, kulturowy i materialny i ich wzajemne
konwersje we wspolczesnym spoleczenstwie polskim”, Studia Edukacyjne 22 (2012): 7-27.

Teoria kapitalow ma silne odniesienia do spoleczenstwa polskiego, a scislej do szczegdlnej
roli warstwy inteligenckiej. Pierwszy na grunt srodkowoeuropejski przeniost ja Wegier Ivan Sze-
Iényi, zob. Gil Eyal, Ivan Szelényi, Eleanor Townsley, Making Capitalism Without Capitalists:
The New Ruling Elites in Eastern Europe (London—New York: Verso, 1998). Bardzo wazng pozy-
cja odnosnie do inteligencji polskiej jest artykul: Tomasz Zarycki, Tomasz Warczok, ,,Hegemonia
inteligencka: kapitat kulturowy we wspolczesnym polu wiadzy — perspektywa «dtugiego trwa-
nia»”, Kultura i Spoteczenstwo 4 (2014): 27—49.
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kulturowy) otrzymujemy z wychowaniem, a potem wychowujemy i uczymy in-
nych. Mozemy wreszcie naszym majatkiem ekonomicznym sfinansowac zdoby-
cie wiedzy (kapitatu kulturowego) naszych dzieci.

Wyzej zarysowana teoria zawiera tyle zmiennych, ze bardzo trudno ja pod-
da¢ empirycznemu, socjologicznemu testowi — zawsze mozna sobie wyobrazi¢
jakie$ ukryte czynniki, ktore zaburzg wynik pomiaru. Dlatego dla celow analizy
problem warto uproscic.

Modelowanie struktur sieciowych

W naukach opisujacych rzeczywistos¢ przyrodnicza i spoteczng czesto sie
zdarza, ze z konieczno$ci mamy o niej wiedz¢ bardzo wyrywkowa, a musimy
co$ na podstawie tej utomnej wiedzy przewidzie¢. Nie mozemy opisa¢ polozenia
kazdego atomu w krysztale, mozemy jednak zbudowa¢ jego abstrakcyjny model
— a to, co si¢ z nim nie zgadza, nazwiemy ,,defektami”. Mozemy opisa¢ szlaki
sezonowych wedrowek ptakow bez liczenia ich wszystkich, mozemy probowac
przewidzie¢ kierunek wiatru i wilgotno$¢ powietrza za dwa tygodnie albo na-
prezenia wystepujace w konstrukcji mostu, do srodka ktoérego nie da sie zajrzec.
Wszelkie takie przewidywania sg zawodne i trzeba si¢ z tym liczy¢; mozemy nie
przewidzie¢ zmiany pogody, mozemy nie przewidzie¢, ze jakas belka w moscie
ma fabryczny defekt, mozemy nie przewidzie¢ anomalii pogodowej, ktora zmieni
tras¢ przelotu ptakéw w danym roku. A jednak nie powstrzymuje nas to przed
dalszym prognozowaniem.

Szczegblnie podatne na tworzenie modeli sg struktury zbudowane na pla-
nie sieci. W sieci wigzan krysztalu mozemy modelowac¢ rozktad abstrakcyjnych
miar, takich jak temperatura, naprezenie czy tadunek elektryczny. W badaniach
bibliometrycznych analizujemy, jak w $wiecie publikacji naukowych rozchodzi
si¢ prestiz autora i czasopisma (przekazywany za pomoca cytowania). Jako od-
miana bibliometrii powstala nowa dyscyplina badan, o gigantycznym wplywie
na wspotczesng gospodarke, jaka jest rankowanie stron internetowych na pod-
stawie wzajemnych odestan (linkéw) — na czym opiera si¢ sukces wyszukiwarki
Google i jej algorytmu PageRank. Z kolei pochodng tego ostatniego sg algorytmy
(umowny EdgeRank), ktore decydujg o tym, kto jakie tresci zobaczy na stronach
serwisu Facebook.

Teoria grafow, ktora jest abstrakcyjng forma opisu dowolnych sieci, rozwija
si¢ dynamicznie wraz z narz¢dziami informatycznymi, ktore do takiej analizy
stuzg (tzw. big data).
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Genealogia masowa jako osobna dyscyplina

Genealogia masowa, cho¢ bliska demografii historycznej, pod pewnym
wzgledem rozni si¢ od niej zasadniczo. W demografii mozemy analizowa¢ wy-
brang populacj¢ w catosci (operujac np. na danych ze spiséw ludnosci) badz
przez reprezentatywne probkowanie. W obu przypadkach wnioskowaé bedziemy
o catosci badanej populacji. Wydawatoby sig, ze genealogia masowa jest prze-
dtuzeniem na ciggi wielopokoleniowe znanej w demografii metody rekonstrukeji
rodzin.

Teoretycznie mozna by zrekonstruowac genealogie pewnej populacji w cato-
$ci, wyizolowawszy ja z otoczenia, i na takiej podstawie wyciaga¢ ogolne wnio-
ski. W pewnych granicznych przypadkach moze to si¢ uda¢ — i taki przyktad
przedstawiono w artykule ,,Gestos$¢ sieci koligacji w parafii Kampinos w XIX
wieku”®. Majac do dyspozycji komplet akt metrykalnych obejmujgcych ponad sto
lat, dokonano rekonstrukcji powigzan rodzinnych catej ludnosci tej jednej para-
fii. Sto lat to jednak okres krotki — ledwie trzy lub cztery pokolenia; rejestracja
metrykalna na terenie Polski przed wiekiem XIX jest zbyt mato informatyw-
na (przednapoleonskie akta metrykalne zawieraja zwykle zbyt mato danych, by
wystarczaty do wiarygodnej rekonstrukcji ciagéw genealogicznych, co najwyzej
moga potwierdza¢ fakty znane skadinad), a ksiggi zbyt przetrzebione, by moc
cofa¢ si¢ z rekonstrukcjg dtuzszych ciggow genealogicznych. Inne zrodia (jak
ksiegi grodzkie i ziemskie) sa nie do$¢ ze przetrzebione, to jeszcze w dodatku
wyrywkowe (mozemy na ich podstawie rekonstruowacé wiele faktow genealo-
gicznych, o ile akurat tak si¢ ztozylo, ze wigzaty si¢ one z czynno$ciami do-
konywanymi w sadzie, jak umowy matzenskie czy spory o spadek; jednak ze
wzgledu na brak wlasciwosci miejscowej sadoéw i1 brak obowigzku zatatwiania
takich spraw w sadzie, z milczenia zrodla nie mozemy o niczym wnioskowac;
w dodatku takie typy zachowanych zrodet dotycza gtéwnie szlachty i patrycjatu
miejskiego). Z kolei dane XX-wieczne sg bardzo trudno dostgpne ze wzgledu na
prawng ochron¢ danych osobowych.

Wreszcie sam badany przedmiot bardzo utrudnia swe badanie: nawet
w grupach mato mobilnych (jak chtopi panszczyzniani czy szlachta zagrodowa)
w przeciggu wielu pokolen widzimy, ze liczba zwigzkow rodzinnych z rodzinami
z innych obszardéw terytorialnych (parafii, powiatéw czy nawet krajow) i grup
spotecznych (stanow) jest tak duza, Zze sztucznie zdefiniowana spoteczno$¢’

® Marek J. Minakowski, ,,Gestos¢ sieci koligacji w parafii Kampinos w XIX wieku”, Prze-
sztos¢ Demograficzna Polski (2014), 35: 65-74.

" Przyktadowg probe analizy takiej grupy zawarto w Minakowski, ,,Gesto$¢ sieci”, analizujac
,rodowitych kampinosiakoéw”, zdefiniowanych jako osoby ochrzczone w parafii Kampinos z ro-
dzicow, ktorzy zawarli matzenstwo w tejze parafii.
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przestanie by¢ reprezentatywna — tym bardziej wida¢ to bedzie w przypadku
grup, ktore z natury sg mobilne przestrzennie (zawierajg zwigzki matzenskie da-
leko od miejsca urodzenia) i spotecznie (wigzg si¢ z osobami innych klas, warstw,
stanow, wyznan czy narodowosci). A takie wlasnie bywaja elity — a wigc grupy,
ktorych badanie jest najciekawsze z perspektywy socjologa czy historyka®.

W genealogii masowej wyrywkowos$¢ analizowanego materiatu ma wigc
charakter systemowy, nieunikniony. Zwykle nie da si¢ ani przeanalizowac¢ calej
populacji na kilkanascie pokolen wstecz (bo brak jest danych), ani tez sensownie
wybra¢ reprezentacyjnej probki (bo znane lub mozliwe do odtworzenia ciagi ge-
nealogiczne sg z natury niereprezentatywne). A skoro tak, to nalezy podejs¢ do
tego problemu systemowo, korzystajac z doswiadczen innych dyscyplin, ktore
z takim problemem si¢ zetknety.

Algorytm PageRank jako przyklad podobnego problemu

W 1998 roku dwaj doktoranci Uniwersytetu Stanforda, Larry Page i Sier-
giej Brin, przedstawili referat bedacy podsumowaniem ich prac nad projektem
wyszukiwarki internetowej, ktora bedzie sobie dobrze radzita ze wskazaniem
najtrafniejszych wynikéw wyszukiwania mimo spodziewanego wowczas ogrom-
nego wzrostu liczby stron internetowych’. Dostepne wowczas wyszukiwarki in-
ternetowe staraty si¢ pobra¢ wszystkie zawarte w internecie dokumenty, a wynik
wyszukiwania sortowaly wedtug regul logicznych. Mogly one dziata¢ spraw-
nie, gdy stron poswieconych danemu tematowi bylo niewiele, a zapytanie zo-
stalo przez pytajacego dobrze skonstruowane. Zupetnie jednak sobie nie radzity
w przypadku, gdy zapytania zawieraly stowa czeste, zwlaszcza pojedyncze: jak
sensownie posortowaé strony zawierajace cigg znakdéw ,,auto” w sytuacji, gdy
takich stron sg miliony, a kiedys$ beda ich miliardy lub wigcej?

8 Konstatacje te opieram na wlasnym wieloletnim do§wiadczeniu; czytelnikowi zaintereso-
wanemu tym, co dzieje si¢, gdy analizujemy dtugie ciaggéw genealogiczne, poleci¢ mozna kla-
syczne pozycje genealogiczne: Wlodzimierz Dworzaczek, Genealogia (Warszawa: PWN, 1959);
Rafal T. Prinke, Andrzej Sikorski, Krolewska krew. Polscy potomkowie Piastow i innych dynastii
panujgcych (Poznan: Zysk i S-ka, 1997), wreszcie Rafat T. Prinke, Poradnik genealoga amatora
(Poznan: Zysk i S-ka, 2007).

? Teoria analizy sieci WWW, ktora data poczatek wyszukiwarce Google, zostata przedsta-
wiona w artykule: Siergiey Brin, Larry Page, ,,The Anatomy of a Large-scale Hypertextual Web
Search Engine”, Computer Networks and ISDN Systems 30 (1998): 107-117. W niniejszych rozwa-
zaniach na temat wyszukiwarek WWW korzystam z wiedzy nabytej w czasie, gdy bytem dyrek-
torem serwisow wyszukiwawczych portalu Onet.pl, kierujac najpopularniejsza wowczas polska
wyszukiwarka internetowa — wiedza ta wigc pochodzi w duzej mierze z autopsji. Wprawdzie
od tej pory systemy wyszukiwawcze rozwingty si¢ i skomplikowaty, ale fundamentalna zasada
pozostata niezmieniona.
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Wynalazkiem Page’a i Brina bylo przeniesienie do analizy stron interneto-
wych schematu oceniania jakosci prac naukowych wedtug liczby i jakosci cy-
towan. W tym schemacie mozna $Smiato ignorowac te artykuty, ktérych nikt nie
cytuje; rowniez te publikowane w czasopismach, ktore rzadko sa cytowane; jezeli
te artykuty zignorujemy, nie bedziemy wiedzieli o tym, ze cytuja one innych.
Nikt tez nie bedzie nas winil za to, Ze nie znamy artykutu, ktorego nikt nie cytuje.
I odwrotnie — jezeli na pytanie o ogolne stowa kluczowe wskazemy artykut, ktory
powszechnie jest cytowany w konteks$cie tych stow, to nasz uzytkownik uzna, ze
dostat to, co powinien byt dosta¢, i bedzie zadowolony.

Algorytm PageRank w swym oryginalnym projekcie przyjmowat istnienie
strony internetowej o najwyzszej mozliwej wadze: byla to strona gléwna katalo-
gu stron Yahoo! (http://www.yahoo.com). Katalog Yahoo! byl tworzony recznie
i znalezienie si¢ w nim oraz zajmowana pozycja byly wyrazem consensusu jego
redakcji na temat tego, ze dana strona internetowa jest wazna w swojej dziedzi-
nie. Odpowiednikiem cytowan byly odsytacze hipertekstowe (/inki): jezeli wazna
strona odwotywata si¢ do innych stron, to te inne rowniez otrzymywaty jakis
utamek jej wagi, 1 tak dalej, rekurencyjnie. Jezeli wiele waznych stron wskazy-
walo t¢ samg strong, to od kazdej otrzymywata ona troch¢ wagi i jej waga rosta
wyzej niz stron takich, do ktoérych odsytalo mniej stron, nawet jezeli byly one
wazne. Z czasem si¢ okazato, ze zamkniecie katalogu Yahoo! nie przeszkadza juz
w dziataniu tego algorytmu: raz zasilony wiedza napgdza si¢ sam.

Zgodnie z zamierzeniem tworcow, poza oczywistym celem prezentacyjnym
(sortowanie wynikéw wyszukiwania wedle nie tylko trafnosci, ale i prestizu da-
nej strony, czyli liczby i jakosci odsytaczy, ktore na nig wskazuja), algorytm Pa-
geRank miat tez drugi cel, rownie wazny: kierowanie zainteresowaniem aplika-
cji (tzw. robotow) wyszukujacych strony warte zaindeksowania. Wyszukiwarka
internetowa ma bowiem podobny problem jak historyk: dostepnych jest wielo-
krotnie wigcej dokumentéw niz mozliwo$ci zapoznania si¢ z nimi — wigkszos¢
dostepnych dokumentéw nigdy nie zostanie przeczytana. Dlatego bardzo istot-
ne jest, by méc trafnie wskazaé te dokumenty, do ktorych zajrze¢ warto. Jako
ze stron internetowych jest potencjalnie nieskonczenie wiele (zwlaszcza odkad
wiekszos¢ z nich generowana jest dynamicznie z baz danych, w miejsce statycz-
nych plikoéw tekstowych, jakie dominowaly w internecie w poczatkach jego funk-
cjonowania), za$ zasoby dyskow firmy Google sg skonczone i w istotny sposob
mniejsze od objetosci calego dostgpnego internetu, program wyszukiwarki Go-
ogle pobierajacy strony w celu ich zaindeksowania (tzw. robot wyszukiwawczy,
noszacy w tym przypadku nazwg Googlebot) z zalozenia pomija strony o nizszej
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warto$ci PageRank'. T nie jest to btgd — jest to podstawowa jego cecha konstruk-
cyjna.

Algorytm PageRank byt tak dobry, ze w ciggu kilku lat wyszukiwarka na
nim oparta (nazwana Google) zdystansowala cata konkurencje, a powstale po niej
(Bing firmy Microsoft i Yahoo! Search firmy Yahoo!) nasladuja jej rozwigzania.

Z.alozenia modelu

Aby zbudowaé¢ model rozktadu kapitatow w spoteczenstwie polskim, nalezy
dokona¢ pewnych abstrakcji i uproszczen.

Po pierwsze, analizujmy gléwnie osoby i rodziny o wysokiej sumie kapi-
taléw: bogatych lub wptywowych lub najlepiej wyksztatconych. A wiec rodziny
takich osob, ktorymi szczegodlnie interesuja si¢ biografowie. By¢ moze analiza
rodzin przecigtnych czy stabo uposazonych (ekonomicznie, spotecznie czy kul-
turowo) wniosta by co$ ciekawego do takich badan, ale tak si¢ sktada, ze zwykle
o takich rodzinach wiemy znacznie mniej — da si¢ za to racjonalnie uzasadnic, iz
obserwowane tam roznice posiadanych kapitatow bytyby i tak niewielkie i trudne
do zmierzenia.

Po wtore, w strukturze spotecznej wezmy pod uwage jedynie relacje gene-
alogiczne, tj. filiacje i koicje, a wigc takie uktady, gdzie jedna osoba jest dziec-
kiem, rodzicem lub matzonkiem drugiej. Oczywiscie, poza wigzami rodzinny-
mi sg tez inne wigzy — sasiedzkie, szkolne, towarzyskie, organizacyjne, religijne
itd. Majac o nich wiedze jedynie fragmentaryczng, musimy je poming¢ — jest to
wszak jedynie uproszczony model spoteczenstwa. Mozna probowac kiedys, ma-
jac wigksza wiedze (np. na temat jakiego$ podzbioru spoteczenstwa) zmierzy¢,
jak sie¢ maja jedne relacje do innych, czy zachodza mi¢dzy nimi korelacje itd.,
teraz jednak musimy to pomina¢. Dla uproszczenia wszystkie te relacje nazywam
koligacjami.

Po trzecie, uogélnijmy wszystkie rodzaje kapitalu do jednego, ogolnego,
abstrakcyjnego; wiedzac, ze moze on zmienia¢ swag forme¢ podobnie jak energia
elektromagnetyczna zamienia si¢ w kinetyczna, a potem w ciepto, przyjmuje do
dalszych rozwazan, ze kapital jest jeden. Jako Ze chodzi tu o ten kapitat, ktory
podlega przekazywaniu przez (wyzej wspomniane) koligacje, nazwijmy go waga
koligacji.

10 Stowo ,,PageRank” ma dwojakie znaczenie: jest nazwa algorytmu, opatentowanego przez
Uniwersytet Stanforda, ktérego nazwa pochodzi od nazwiska Larry’ego Page’a, a takze jest po-
tocznie uzywana jako warto$¢ wagi nadanej przez algorytm pracujacy na serwerach firmy Go-
ogle — pochodzi to z czasow, gdy firma Google publikowata warto§¢ PageRank tak ja okreslajac.
W niniejszym teks$cie odrdznia si¢ to piszac badz o ,,algorytmie «Page Rank»”, badz o ,,wartosci
PageRank™.
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Po czwarte, zalozmy, ze wszystkie koligacje w rowny sposéb przenosza
kapital — jest to analogia do uktadu elektrycznego, w ktérym elementy potaczone
sg identycznymi przewodami (o oporze niezerowym, ale rownym dla kazdego
przewodu). To oczywiscie uproszczenie — i mozna podjac probe budowy modelu,
w ktorym matka ma wigkszy wplyw na corke, a ojciec na syna, albo z pozy-
cji spotecznej rodzicéw mozna wnioskowaé o pozycji dzieci, ale na odwrét juz
mniej. Taki model bytby jednak zbyt skomplikowany na poczatek.

Po piate, abstrahujmy od czasu; na catle spoleczenstwo spojrzmy jak na je-
den graf. Zalozmy wicc, ze jezeli dziadkowie majg duzy kapitat, to w duzej cze-
$ci, z duzym prawdopodobienstwem, przekazujg go wnukom. Ale jezeli wnuki
majg duzy kapitat, to znaczy, ze w duzej czgsci, z duzym prawdopodobienstwem,
otrzymaty go od dziadkéw. Tak samo jezeli ktos ma synowa o wysokim kapitale,
to zapewne sam miat wysoki kapitat — i odwrotnie, jezeli ktos ma wysoki kapitat,
to zapewne jego zig¢ rowniez. W ten sposdb mozemy wnioskowac o rodzenstwie
(na podstawie wspodlnych rodzicéw) itd.

Po szoste, jako wyznacznik posiadania kapitalu przyjmijmy consensus
redakcji Polskiego stownika biograficznego (PSB)!!. Niech PSB bedzie dla nas
tym, czym katalog Yahoo! byt dla pierwotnego Google. PSB publikuje biogramy
(obecnie ponad 27 tysiecy) osob istotnych dla polskiej historii, kultury, gospodar-
ki czy ogoélnie cywilizacji. Trafiaja tam ludzie o wysokim kapitale ekonomicz-
nym (bo sg bogaci, np. wielcy fabrykanci), ludzie o wysokim kapitale spotecz-
nym (politycy, damy prowadzace salony) i kulturowym (artysci, uczeni). PSB
ukazuje si¢ juz 80 lat, przez jego rade redakcyjng przewingly si¢ w tym czasie
thumy luminarzy polskiej historiografii. Oczywiscie, istotno$¢ poszczegdlnych
artykutow jest czesto podawana w watpliwosc, ale en masse dobrze pokazuja to,
kim interesujg si¢ historycy, o kim ukazato si¢ wystarczajaco duzo publikacji,
by mozna je byto syntetycznie podsumowacé, kto wedle powszechnego uznania
zashuguje na dalsze zainteresowanie.

Zgromadzone dane genealogiczne

Przedmiotem analizy niech bgdzie baza genealogiczna wykorzystujaca gtow-
ne masowe, rzetelne zrodta polskiej genealogii. A zatem:
— 16 tomoéw Herbarza polskiego Adama Bonieckiego,
— 50 wydanych dotad tomow Polskiego Stownika Biograficznego, wszystkie
wydane dotad tomy 1-50,

' Polski Stownik Biograficzny (Krakdéw, PAU, PAN: 1935-2016), tomy 1-50.
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— 183 tablice genealogiczne w Genealogii Wtodzimierza Dworzaczka,

— tegoz autora tablice zamieszczone w Tekach Dworzaczka,

Silva heraldica Bohdana Luszczynskiego;

komplet wywodoéw szlacheckich w Krolestwie Kongresowym, zebranych
przez Elzbiete Sgczys.

Ponadto w cato$ci lub fragmentach wiele pomniejszych publikacji. Istotng cze-
$cia (i coraz istotniejsza) sa oryginalne archiwalia — zwlaszcza okoto 150 tysie-
cy akt metrykalnych (z tego ponad 70 tys. akt matzefistwa) sposrod dziesigtek
milionéw metryk zaindeksowanych w projektach genealogicznych (Geneteka'?,
Poznan Project®, Lubelskie Korzenie' i inne). Do tego dochodzi korespondencja
z ponad 5 tysigcami osob, ktore nadsytaty swoje materiaty rodzinne lub znalezio-
ne samodzielnie w literaturze.

Z takiego zbioru danych wybrany zostat najwiekszy podzbior tworzacy jed-
ng, nieprzerwang sie¢ powigzan. Sie¢ ta publikowana jest jako Wielka genealogia
Minakowskiego (dalej zwana WGM), w internecie, pod adresem www.wielcy.pl.

Badana sie¢ koligacji w momencie oddawania artykutu do druku wyglada
nastepujaco: jest to graf o 751 tys. wierzchotkow (czyli osob), pomigdzy ktorymi
mamy 1,25 min krawedzi (filiacji lub koicji: 498 tys. relacji dziecko—ojciec, 461
tys. relacji dziecko—matka i 296 tys. relacji maz—zona, wzglednie zwiazku nie-
slubnego, ale posiadajacego dzieci).

W sieci tej udato si¢ zgromadzi¢ wigkszos$¢ (55%) osdéb majacych biogram
w PSB (15 244 sposrod 27 490), a takze wigkszos$¢ (52%) sposrod 18 tys. 0sob,
ktorych zgon odnotowat ,,Kurier Warszawski” w latach 1821-1861.

Obliczanie wagi koligacji

Wage koligacji wyliczmy nast¢pujaco: dla kazdej osoby wyznaczmy sto naj-
blizszych jej 0s6b majacych biogramy w PSB. Nastgpnie zsumujmy odwrotnosci
odlegtosci do nich: za kazda z tych stu 0sob przyznajmy punkty w zalezno$ci od
tego, jak daleko jest od osoby opisywanej:

— w stopniu 0 (jesli kto$ sam zastuzyt na artykut w PSB): 1 punkt,

— w pierwszym stopniu (dziecko, rodzic lub matzonek): 1/2 punktu,

— w drugim stopniu (czyli dziecko, rodzic lub matzonek osoby w stopniu

pierwszym, a wiec dziadek, wnuk, siostra, zi¢¢): 1/3 punktu,

12 Serwis internetowy prowadzony przez Polskie Towarzystwo Genealogiczne, pod adresem
http://geneteka.genealodzy.pl.

13 Serwis internetowy prowadzony przez Lukasza Bieleckiego i Macieja Glowiaka, pod adre-
sem http://poznan-project.psnc.pl/.

14 Serwis ,,Portal genealogow Lubelszczyzny”, pod adresem http:/regestry.lubgens.cu.
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— w trzecim stopniu (czyli np. stryj, pradziadek, szwagier): 1/4 punktu,
— w kazdym kolejnym n-tym stopniu: 1/(1+#) punktu.
W ten sposob np. Adam Mickiewicz ma wagg 16 (doktadnie: 16,1509)".

Zastosowanie: waga koligacji osoby jako kryterium zajecia sie
dokumentami, ktore jej dotycza

W pracy nad WGM waga koligacji wykorzystywana jest podobnie jak Pa-
geRank w przypadku Googlebota. Gdy automat przeszukujacy bazy akt metry-
kalnych znajdzie kolejne kilka tysigcy aktow matzenstwa, ktére pasujg do par
matzenskich znanych juz skadinagd w genealogii (bo np. wiemy, ze kto$ miat ro-
dzicow, ktorzy sie tak nazywali), to decyzja o tym, czy zajrze¢ do tych dokumen-
tow 1 wypisa¢ znajdujace si¢ tam informacje, jest podejmowana na postawie tego,
czy osoby te majg wage koligacji o wysokos$ci co najmniej 7. Jezeli waga koligacji
jest nizsza, to koszt wglebiania si¢ w genealogi¢ danej rodziny jest niewspotmier-
nie wysoki w porownaniu do oczekiwanych korzysci (przeczytanie kazdego aktu
to kilka minut).

Zastosowanie: waga koligacji jako predyktor tego, Ze trafi si¢ do PSB

Znajac wagg koligacji danej osoby, sprobujmy oceni¢ prawdopodobienstwo,
ze dana osoba otrzyma biogram w PSB. W szczego6lnosci dotyczy to osob o na-
zwiskach na litery T-Z, ktérych nie ma w tomach dotad wydanych.

Na wykresie 1 przedstawiono rozktad liczby biograméow wedlug tego, jaka
wagg koligacji ma opisywana osoba, oraz prawdopodobienstwo, ze osoba o danej
wadze koligacji ma biogram w PSB. Jak z niego wynika, na kazde 100 os6b o wa-
dze koligacji okoto 17 (od 16,5 do 17,5) przypada 10 biogramow w PSB. Zarazem
wigkszos$¢ 0sob o wadze koligacji ponad 22 ma biogram w PSB.

Wsrdod biograméw w PSB dominuja te, ktorych waga koligacji wynosi 9 lub
10. W przedziale od 8,5 do 10,5 miesci si¢ 2823 sposrod 14 670 (tj. 19%) biogra-
moéw 0sob opisanych w PSB i1 znajdujacych si¢ w WGM. Dodanie do genealogii
kolejnych stu os6b na tym poziomie przynosi statystycznie jedng nowa osobe
opisang w PSB. Znajac wysitek potrzebny do odnalezienia kolejnych osob z ich
otoczenia (lektura biogramoéw, pamigtnikow, wyszukiwanie grobéw rodzinnych

5W serwisie www.wielcy.pl i www.sejm-wielki.pl, gdzie ta waga jest wykorzystywana,
mnozy si¢ ja przez 10, tak by w miar¢ réwnomiernie rozktadala si¢ w przedziale 0-255 (co jest
wygodne z powodow programistycznych, a zarazem wygodniejsze do prezentowania).
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itd.), mozemy oszacowac, czy warto podejmowac wysitek, by dowiedzie¢ si¢ wie-
cej o rodzinie osoby o znanej wadze koligacji.

Wykres 1. Biogramy w Polskim Stowniku Biograficznym wedtug wagi koligacji
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‘Waga koligacji
—0— Prawdopodobienstwo znalezienia w PSB

—O— Liczba biogramow

Opracowanie wlasne.

Z danych w tabeli 1 wynika, ze w roznych epokach rozktad ten prezentowat
si¢ podobnie, zmienialy si¢ jedynie jego wartosci. Ze wzgledu na to, ze dtugosé
zycia 0sob opisanych w PSB jest r6zna, a daty urodzenia i zgonu sg cz¢sto niezna-
ne, przyjeto tu za podstawe klasyczne pojecie floruit (szczyt aktywnosci).

Tabela 1. Prawdopodobienstwo posiadania artykutu w Polskim Stowniku Biograficznym
dla 0s6b w Wielkiej Genealogii Minakowskiego dziatajacych okoto danego roku

Rok dziatania

Waga
koliga- S

cii* “@ = o o = =3 o = o o = = o o

1 v S s S v S ) S v S v S v
g 2 3 ¥ 2 9 8 g E 5 & x® & 2

1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 11 12 13 14 15
2 — — — — — — - — - 00 0,0 00 0,0 0,0
3 - - 00 00 00 00 - 00 00 00 00 03 26
4 0,0 00 00 00 00 00 00 00 00 00 00 0,1 0,7 1,7
5 0,0 00 00 00 04 09 06 04 00 00 0,1 0,2 1,0 2,0
6 32 00 1,1 00 03 04 03 02 05 0,1 0,1 0,2 0,9 2,0
7 09 34 0,7 00 02 02 04 08 04 02 02 0,5 20 23
8 00 67 00 03 02 07 04 04 02 04 05 1,0 28 1,6
9 5 21 1,2 21 09 06 07 05 02 05 07 1,6 3,9 1,8

10 ,9 26 55 16 1,0 1,3 09 1,1 04 06 1,1 25 49 19
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1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 11 12 13 14 15
11 15 37 26 27 14 19 14 09 06 10 16 32 56 20
12 20 58 63 48 17 35 1,5 1,5 07 16 25 39 58 25
13 25 73 68 54 26 25 33 22 14 1,7 34 49 68 27
14 1,8 7,1 104 70 43 47 34 24 17 37 35 75 91 33
15 21 88 87 72 81 67 54 53 29 62 66 87 1,1 37
16 43 49 168 11,5 11,8 102 62 87 55 7.8 82 11,0 128 34
17 23 66 224 155 7,6 112 109 7.8 55 11,6 11,9 12,7 13,9 10,2
18 39 87 170 224 17,4 199 18,6 155 134 222 18,6 209 257 17,0
19 183 189 257 27,1 247 17,7 19,5 222 21,3 18,1 23,0 183 252 50,0
20 24,7 21,3 27,0 49,1 28,6 26,8 22,5 30,6 17,7 26,8 28,9 28,6 462 50,0
21 20,7 36,0 58,6 37,0 44,8 42,9 44,9 453 348 37,6 482 549 600 —
22 604 652 393 57,1 66,7 53,1 452 492 474 462 54,0 48,5 556 —
23 62,5 357 87,0 66,7 43,8 56,0 51,3 60,0 35,1 644 60,0 67.6 -  —
24 80,0 80,0 80,0 80,0 90,0 54,5 68,0 524 70,4 56,7 70,0 333 100,0 —
25+ 76,5 84,6 87,5 750 50,0 63,6 90,9 66,7 83,9 81,8 654 1000 - -

* Suma odwrotnosci odlegtosci do 100 najblizszych bohateréw PSB.

Opracowanie wiasne.

Wykres 2. Zgony odnotowane w ,,Kurierze Warszawskim” w latach 1821-1861
dla oso6b dziatajacych okoto lat 1775-1875
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Opracowanie wlasne.

Dla poréwnania, takiej analizie poddane tez zostato inne zroédto: wzmianki
o0 zgonie ponad 18 tysiecy 0sob, ktdrych $mier¢ odnotowat ,,Kurier Warszawski”
w latach 1821-1861 (wykres 2). Byty to osoby, ktore ,,wypadato zna¢” w 6wczesnej
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Warszawie i jej okolicach — takie, ktore redaktorzy ,,Kuriera” uznali za ,,godne
wzmianki”™'®, Sposrod tych 0sob 47% udato si¢ dotagd umiesci¢c w WGM.

Zastosowanie: ocena kapitalu zwiazanego z wykonywaniem réznych
zawodow

Posiadajac tak zdefiniowany model, mozemy probowaé dowiedzie¢ si¢ cze-
gos$ na temat modelowanego $wiata. Przyktadem takiego zastosowania bedzie
rozktad popularnych zawodow wsrod XIX- i XX-wiecznych bohateréw biogra-
mow w PSB.

W tym celu wybierzmy osoby z PSB, ktore urodzity si¢ po roku 1770. Jest to
17 183 z 27 165, czyli 63% ogodlnej ich liczby. W ten sposob zawezimy te grupe do
0s6b czynnych w XIX i XX wieku. Sposrod nich w WGM zamieszczonych jest
9298 0sbb, czyli 54,1%.

Stworzmy statystyke naglowkow biograméw zawartych w PSB (stow kluczo-
wych tam zawartych). W tym celu postuzymy si¢ dla toméw [-XXXVII Indeksem
hasel Polskiego stownika biograficznego," a dla tomow XXX VIII-L pierwszym
zdaniem biogramu (zawierajagcym skrétowa charakterystyke osoby). Biogramy
zawieraja zwykle kilka stoéw kluczowych, np.:

— ,,.GOSZCZYNSKI Seweryn (1801-1876) poeta, pisarz, dziatacz politycz-

ny” (PSB, t. VIII, s. 371),
— ,,RODZIEWICZOWNA Maria (1864—1944) powiesciopisarka, nowelistka”
(PSB, t. XXXI, s. 369),

— ale bywaja tez pojedyncze:

— ,,STEMPOWSKI Jerzy (1893—-1969) eseista” (PSB, t. XLIII, s. 397).

Jezeli wystepuje kilka stow kluczowych, to kazde liczymy osobno.

Udaje si¢ znalez¢ 64 rzeczowniki, ktore wystepuja w co najmniej stu sposrod
tych 17 tysigcy biogramow. Nastepnie dla kazdego z tych stéw wyliczmy:

— ile razy wystepuje ono w ogoéle (tj. w naglowkach tych 17 tys. biogramow

z PSB dla 0s6b urodzonych po roku 1770),

— ilerazy odnosi si¢ ono do biogramu osoby znajdujacej sie w WGM (sposrod

powyzszych),

— jaka jest $rednia waga koligacji (wyliczona dla osob, ktore s3 w WGM),

16 Zestawienie tych zapisek opublikowat Andrzej T. Tyszka, oprac., Nekrologi ,, Kuriera War-
szawskiego” 1821-1939, t. 1-4 (Warszawa: Biblioteka Publiczna m.st. Warszawy, 2001-2012).
Dzieto to w zamierzeniu miato obejmowa¢ dtuzszy okres, jednak korespondencja z autorem prze-
konuje, ze raczej to nie nastapi.

7 Agata i Zbigniew Judyccy, red., Indeks hasel Polskiego Stownika Biograficznego (Lublin:
Wydawnictwo Czelej, 1999).
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Wreszcie sortujemy malejaco uzyskang tabele osobno:

— wedlug prawdopodobienstwa znalezienia si¢ w WGM,

— wedtug wagi koligacji (dla tych osob, ktore sg w WGM).

Pozwala to na wyrdznienie trzech grup:

1. Osoby mato znane, chyba ze dobrze urodzone.

Czyli: cigzko trafi¢ do genealogii, ale jak juz si¢ trafi, to ma si¢ dobre koli-
gacje. A wigc przyczyna lezy raczej w koligacjach, a nie w zawodzie (ktory jest
przypadkowy, ale nieprzynoszacy ujmy).

Stowo Wszystkich ~ WGM SZ? nsa Waga Pozycja Pozycjg
(%) wg szansy wg wagi
Powstaniec 864 485 56 12,10 29 10
Pulkownik 317 177 56 11,97 31 13
Emigrant 387 212 55 11,84 34 15
Podputkownik 139 73 53 11,26 39 24
Historyk 806 422 52 11,15 40 27
Ksiggarz 169 87 51 11,14 41 28
Oficer 312 159 51 11,94 42 14
Poset 663 336 51 12,49 43 7
Poeta 452 226 50 11,16 45 25
Urzednik 114 57 50 10,94 46 32
Rolnik 125 61 49 11,65 50 20
Pisarz 497 242 49 11,69 51 17
Filozof 118 57 48 11,30 53 22
Redaktor 225 107 48 10,96 55 31
Dziatacz 3039 1328 44 10,84 57 35
Bibliotekarz 113 46 41 10,73 60 36
Filolog 125 45 36 10,45 61 39
Biskup 124 44 35 10,30 62 48

2. Osoby dobrze znane, ale o kiepskich koligacjach.

Czyli: tatwo trafi¢ do genealogii, ale koligacje sg nizsze od oczekiwanych.
Mamy tu wielkomiejska inteligencje, ktora tatwo jest uchwyci¢ genealogicznie,
ale koligacje sg tam mocno ,,rozwodnione”.

Stowo Wszystkich ~ WGM Szf,‘ nsa Waga Pozycja Pozycja

(%) wg szansy wg wagi
1 2 3 4 5 6 7
Aktorka 101 76 75 10,41 5 41
Architekt 237 172 73 10,36 7 44
Prawnik 485 316 65 11,16 13 26
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1 2 3 4 5 6 7

Adwokat 280 176 63 10,71 16 37
Aktor 223 139 62 9,65 17 61
Nauczycielka 123 75 61 10,35 18 45
Pianista 107 64 60 10,42 19 40
Kompozytor 294 173 59 10,06 20 53
Krytyk 177 103 58 10,89 21 33
Malarz 718 416 58 10,51 22 38
Dyrektor 300 173 58 10,36 24 43
Rezyser 136 77 57 9,81 27 56
Chemik 168 95 57 10,39 28 42
Lekarz 903 503 56 10,19 32 52
Inzynier 850 466 55 10,33 33 47
Profesor 1553 830 53 10,29 35 50
Rektor 196 104 53 10,34 36 46
Grafik 134 67 50 9,80 44 57
Rzezbiarz 167 82 49 9,78 49 59
Dyrygent 132 64 48 9,57 52 62

3. Szansa znalezienia sic w WGM i waga koligacji idg w parze.

Mamy tu zawody o charakterze regularnym. Na gorze listy znajdujg si¢ ci,
ktorzy zarowno do genealogii, jak i do PSB trafiajg automatycznie — wielcy po-
siadacze ziemscy, bogaci przemystowcy, stawni politycy i wielkie damy literatu-
ry. Na koncu s3 ,,ludzie znikad” — ktérzy w wickszo$ci nie sg znani genealogii,
a jezeli juz do niej trafig, to nie majg zadnych stawnych kuzynéw — rzec mozna,
ze trafili tu ,,na site”. Na koncu znajduja si¢ ksieza, ktorzy pochodzg z ludu, nie
zrobili kariery koscielnej (dlatego opisani sg jako ,,ksiadz”, a nie ,,biskup”), ale
sa znani dzigki zastugom osobistym, podobnie szeregowi nauczyciele oraz ci na-
ukowcy, ktérzy zatrzymali si¢ na stopniu docenta.

Stowo Wszystkich WGM S?;?)S a Waga WI;OSZZy:i 2y VI;;ZV};ZJ;

1 2 3 4 5 6 7
Ziemianin 385 372 97 15,64 1 1
Przemystowiec 255 212 83 12,41 2 8
Polityk 242 189 78 14,28 3 2
Pisarka 104 81 78 12,97 4 4
Dyplomata 130 95 73 12,97 6 5
Dziataczka 316 220 70 11,69 8 18
Cztonek 111 75 68 13,36 9 3

Senator 159 107 67 12,36 10
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1 2 3 4 5 6 7
Generat 394 262 66 12,56 11 6
Minister 146 96 66 12,05 12 12
Ekonomista 203 130 64 12,07 14 11
Kupiec 120 76 63 11,67 15 19
Uczestnik 140 81 58 11,81 23 16
Publicysta 843 486 58 11,40 25 21
Wojskowy 115 66 57 11,28 26 23
Literat 410 230 56 11,09 30 29
Thumacz 221 117 53 10,85 37 34
Wydawca 279 147 53 11,08 38 30
Dziennikarz 484 239 49 10,22 47 51
Pedagog 815 402 49 9,82 48 55
Mechanik 103 49 48 9,72 54 60
Matematyk 101 48 48 10,02 56 54
Docent 122 53 43 9,78 58 58
Nauczyciel 375 111 30 8,99 63 64
Ksigdz 740 186 25 9,03 64 63

Zastosowanie: wplyw obojga rodzicow na kariere dziecka

Kolejnym przyktadem analizy niniejszego modelu jest sprawdzenie wptywu
obojga rodzicow na karierg dziecka. Najpierw poddamy ocenie charakterystycz-
ng grupe o bardzo dobrze znanej genealogii, jaka jest grono 71 kanoniczek war-
szawskich, ktorych genealogie opublikowat Szymon Konarski'®.

Poréwnana zostala waga koligacji pradziadkow w linii czysto meskiej i czy-
sto zenskiej, a wigc ojciec ojca ojca kanoniczki z matkg matki matki kanoniczki.
Hipoteza robocza niech bedzie to, ze da si¢ zaobserwowac jakas$ prawidlowos¢
— np. panicze z ,,dobrych rodzin” brali ,,gorzej urodzone” panny — lub moze na
odwrdt: czgs¢ dobrze urodzonych paniczéw wybierata stan bezzenny w wojsku
lub na wysokich stanowiskach ko$cielnych, a ich miejsce na rynku malzenskim
obejmowali ,,gorzej urodzeni”.

Tymczasem okazuje sie, ze w porownaniu obojga pradziadkow w 54 przypad-
kach ojciec ojca ojca miat wyzszy wspotczynnik koligacji niz matka matki matki,
za$ w 55 przypadkach byto odwrotnie. Srednia réznic dla calej grupy wynosita
jedynie 1,3% na korzys$¢ linii meskiej, ale za to Srednia waga koligacji pradziada
w linii meskiej to 15,19, za$ prababki w linii zenskiej — 15,26.

18 Szymon Konarski, Kanoniczki warszawskie 24 IV 1744 — 13 VIII 1944 (Paryz, 1952).
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Kanoniczki warszawskie nalezaty do elity swoich czaséw. Mediana ich wagi
koligacji wynosi 14,4, za$ $rednia 14,56. By¢ moze wigc wytlumaczenie jest ta-
kie, ze na szczycie hierarchii spolecznej nie byto miejsca na wybor — ,,brato si¢”
partneréw z wlasnej warstwy, bo wyzej si¢ nie dalo, a nizej nie wypadato. W kaz-
dym razie jest to silna wskazowka, ze w badaniu genealogii polskich elit nie wol-
no ogranicza¢ si¢ do linii me¢skiej (po nazwisku), ale nalezy bada¢ przodkow
meskich i zenskich z takim samym zapatem.

Zastosowanie: waga koligacji przodkéw a szansa zostania czlonkiem
akademii nauk

Przyktadem, jaki warto skontrastowa¢ z kanoniczkami, sg wielcy uczeni.
Analizie poddane zostang wszystkie osoby, ktdrych biogramy zamieszczono
w pracy: Andrzej Srodka, Pawel Szczawinski (red.), Biogramy uczonych pol-
skich: materiatly o zyciu i dziatalnosci cztonkow AU w Krakowie, TNW, PAU,
PAN, Zaktad Narodowy im. Ossolinskich, Wroctaw 1983.

Sposrdd 1134 osdb zawartych w tym zestawieniu, 653 osoby (58%) udalo si¢
wlaczy¢ w WGM. Wsrdd tych 653 oséb:

— 435 (67%) ma znanego dziada ojczystego,

— 397 (61%) babke ojczysta,

— 364 (58%) dziada macierzystego,

— a 337 (52%) znang babke macierzysta.

W przypadkach, gdzie obaj dziadkowie sa znani (jest ich 305, czyli 47%
z tych, ktorzy sa w WGM):

— w 49% waga koligacji dziadka macierzystego byta wyzsza od dziadka oj-

czystego

— w 10% przypadkow wagi byty rowne,

— w 41% dziad ojczysty miat koligacje lepsze.

Podobnie dla babek: tam, gdzie obie sg znane (288 przypadkow, czyli 44%
z tych, ktorzy sg w WGM):

— w 48% przypadkow babka macierzysta miata lepsze koligacje,

— w 43% babka ojczysta,

— w 9% wynik byl rowny (wynik rowny oznacza zwykle, ze ,,dobre koliga-
cje” przyszty do rodziny nie przez dziadkow, ale przez matzenstwa danej
osoby lub jego rodzenstwa, wzglednie ich dzieci).

Kontrolnie policzmy to dla wszystkich 7827 osob opisanych w Polskim stow-
niku biograficznym, jakie sa w WGM, a urodzity si¢ po roku 1800. W 3740 takich
przypadkach w WGM mamy obu dziadkéw. W tym:

— w 405 (11%) przypadkach obaj dziadowie majg t¢ samg wagg,
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— w 1626 (43%) przypadkach dziad ojczysty ma wyzsza,

— w 1709 (46%) dziad macierzysty ma wyzsza.

Dla tych samych os6b poréwnajmy tez babki. Na 3474 przypadkow, gdy zna-
my obie:

— w 377 (11%) przypadkach obie babki maja t¢ sama wagg koligacji,

— w 1468 (42%) przypadkach babka ojczysta ma wyzszg wagg,

— za$ w 1629 (47%) babka macierzysta jest lepiej skoligacona.

Trend wyglada na do$¢ wyrazny: jezeli juz znamy wszystkich dziadow danej
osoby, to przodkowie matki w wickszym stopniu decydujg o tym, ze ich wnuk
trafi do encyklopedii lub stownika biograficznego.

Osobnym pytaniem pozostaje, czy nie jest to wynikiem faktu, ze latwiej
pozna¢ przodkow ojczystych (noszacych to samo nazwisko) niz macierzystych,
choc¢by dlatego ze ci ostatni beda opisani w innym tomie herbarza czy stownika
biograficznego. By¢ moze to wynik tego, ze pamig¢ o koligacjach macierzystych
przechowuje si¢ tylko wtedy, gdy sa odpowiednio dobre. Ta sprawa pozostaje
jeszcze do sprawdzenia.

Problem ,,ciemnej materii”

Przedstawiony tu model ma systemowa wade: podobnie jak PageRank w wy-
szukiwarce Google, jest budowany rekurencyjnie. JesteSmy w stanie zbadac tylko
drobng cz¢s¢ wszystkich koligacji, jakie byly w polskim spoleczenstwie X—XXI
wieku i na podstawie tej wyrywkowej wiedzy podejmujemy decyzje, w jakim
kierunku prowadzi¢ dalsze poszukiwania. Jest wigc mozliwe, ze istnieja jakie$
wazne elementy sieci spotecznej, do ktorych nie docieramy.

Aby temu zapobiec, zbieram dane takze o osobach wybitnych, ktoére sg poza
WGM, w nadziei, ze uda je si¢ dolaczyc¢ do tej sieci. A wigc o wszystkich osobach
opisanych w PSB, o wszystkich, ktorych zgon odnotowat ,,Kurier Warszawski”
z lat 1821-1861, o wszystkich, ktorych XIX-wieczny grobowiec na Cmentarzu
Powazkowskim zachowat si¢ do dzis.

Obecnie (wrzesien 2016) najwicksze takie osobne sieci, niezwiazane z WGM,
licza 11 osob. Jest to patrycjat poznanski XVI wieku (wokot prof. Jozefa Strusia
i rodziny burmistrza Jana Grodzickiego) oraz rodzina duchownych arianskich
z XVII wieku (Crellowie, Pistorius itd.).

Wigkszym problemem jest obiektywny brak dokumentéw, zwlaszcza dla tych
okresow 1 okolic, gdzie nie dotart napoleonski system prowadzenia akt stanu cy-
wilnego. Wydaje si¢ jednak, ze dopoki aktualne sa stowa zapisane w roku 1899
przez Adama Bonieckiego w przedmowie do jego Herbarza polskiego, polscy hi-
storycy nie maja moralnego prawa uskarzac si¢ na brak zrodet. A stowa te brzmig:
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,»W przyszlosci, gdy wszystkie akta grodzkie i ziemskie b. Rzeczypospolitej Pol-
skiej beda przejrzane i z nich sumaryusze sporzadzone, poznamy doktadnie licz-
be szlachty polskiej i jej dzieje. Poniewaz nie jedno jednak pokolenie przejdzie
zanim to nastapi, mysle, ze wydanie dzisiaj obfitych i waznych wiadomosci hi-
storyczno-genealogicznych, o szlacheckich rodach, w ciagu lat dwudziestu pigciu
zbieranych przeze mnie w archiwach krajowych, begdzie nie tylko ciekawe, ale
i pozyteczne”.

Problem testowania algorytmu

W przypadku wyszukiwarek internetowych czy systemow internetowych ta-
kich jak Facebook, projektanci algorytméw majg mozliwo$¢ testowania warian-
tow algorytmu. Wystarczy, ze rozni uzytkownicy w tym samym czasie otrzymy-
waé beda wyniki z roznych wersji algorytmu i jednoczesnie bada¢ bedziemy ich
zadowolenie — badz deklarowane, badz mierzone takimi wskaznikami, jak skton-
no$¢ do rezygnacji, liczba, dtugos¢ i intensywno$¢ interakeji z naszym serwisem
czy wreszcie czas, po jakim wracajg na liste wynikow wyszukiwania (jezeli po
kliknieciu w wynik uzytkownicy natychmiast powracaja, to wskazuje, ze oczeki-
wali czego innego). Mozna w ten sposob konstruowacé algorytmy, ktore same sie
uczg i modyfikuja swoje dziatanie, a nawet regulujg swoje parametry wyjsciowe
roznie dla r6znych uzytkownikow.

W przypadku algorytmu mierzacego kapitat spoteczny i kulturowy bardzo
trudno wskazac jest taki mechanizm jego testowania. Wyobrazmy sobie, Ze w na-
szym modelu zmieniamy jaki$ parametr i np. wage koligacji rodzicéw dzielimy
przez liczbg ich znanych dzieci, ktore osiagnety dorostosc, co sprawi, ze jedynak,
bedacy ,,oczkiem w glowie” rodzicéw, otrzyma po nich nie tylko wigcej kapi-
tatu ekonomicznego, ale takze spolecznego i kulturowego niz jedno z pigciorga
rodzenstwa w innej rodzinie. To z kolei bedzie rownowazyto fakt, ze w rodzinie
wielodzietnej mozna mie¢ wielu szwagréw o wysokim kapitale (bogatych, usto-
sunkowanych, madrych), czego z kolei brakuje jedynakowi. Jak przetestowac,
czy taka waga koligacji liczona jest lepiej, niz waga liczona w sposob prosty,
przedstawiony powyzej? Autorowi nie udalo si¢ znalez¢ lepszej miary, niz szan-
sa trafienia do PSB — by¢ moze kto$ taki uniwersalny miernik zbuduje, wtedy
znacznie poszerzytoby to mozliwosci badawcze.

By¢ moze zamiast budowa¢ miernik uniwersalny, warto byloby przetestowac,
co si¢ stanie, gdy zamiast PSB wykorzystamy inne kryteria. By¢ moze nawet
warto porzuci¢ marzenie ustalenia uniwersalnego kapitatu spotecznego i kultu-
rowego, a w zamian bada¢ ich wartosci wzgledne, np. liczb¢ wzmianek o danej
postaci we wspolczesnej prasie i mierzyc¢ to osobno dla réznych tytutow i roznych
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okreséw. Trzeba wyraznie zaznaczy¢: obliczeniowo jest to proste. Jezeli ma si¢
odpowiednio duzg liczbe oséb (co najmniej kilka tysigcy) z ustalong wyjscio-
wo ich waga (np. liczba pojawien si¢ w bibliografii zawartosci czasopism w ja-
kims okresie), to wyliczenie na tej podstawie wagi koligacji dla catej bazy WGM
zajmuje kilka godzin. Problemem jest przygotowanie takiej listy i identyfikacja
0s0b, ktore si¢ na niej znajdujg. Dla przyktadu: jezeli zeskanujemy i opracujemy
dwutomowy Stownik biograficzny teatru polskiego, wyszukanie i identyfikacja
w WGM mozliwie wszystkich znajdujacych si¢ w nim osob (ok. 6 tysigcy zna-
nych z imienia i nazwiska aktoréw i innych os6b zwigzanych zawodowo z pol-
skim teatrem) zajmuje okoto dwoch miesiecy'. W wyniku takiej pracy dla okoto
1500 os6b uzyskujemy miare, jaka jest obszernos¢ biogramu w tym stowniku.

Wyzwania matematyczne — dopracowanie algorytmu i obliczanie
skladowych

Przedstawiony tu algorytm wyliczania wagi koligacji zostat stworzony intu-
icyjnie. Nie przeprowadzono zadnego dowodu, ze jest to algorytm optymalny.
By¢ moze datoby sie to zadanie odwroci¢ — a wiec rozwigza¢ zadanie nastepu-
jace: znajac (a) oczekiwany punkt dojscia, czyli listg osob, o ktorych napisano
w stownikach biograficznych czy tez wspominanych w prasie wspotczesnej oraz
znajac (b) punkt wyjscia, czyli sie¢ powigzan rodzinnych (z uwzglgdnieniem
czasu) — wyprowadzi¢ (c) wzor funkcji przeksztalcajacej (a) w (b) z sensownym
marginesem btedu. Jezeli nawet takie wyprowadzenie w sensie $cistym bedzie
niewykonalne, to dla naszych celow wystarczy pamigtac, ze zaréwno (a) jak i (b)
s zbiorami skonczonymi.

Drugim problemem jest przetestowanie (hipo)tezy o ,,rewolucji inteligenc-
kiej”, jaka dokonata si¢ w Polsce okoto roku 1918, a wigc zmarginalizowaniu
burzuazji i wielkiego ziemianstwa i przejeciu wladzy przez — dotad stuzebng —
inteligencje?®. W tym celu nalezatoby podja¢ probe osobnego wyliczenia wspot-
czynnika koligacji z osobami symbolizujagcymi kapital ekonomiczny (przedsie-
biorcy, latyfundysci), kapitat spoteczny (politycy, dziatacze spoteczni) i kapitat
kulturowy (uczeni, artysci). Jako punkt wyjscia mogtaby stuzy¢ np. lista oséb
majacych biogramy w stownikach biograficznych w rozbiciu na powod ich tam

' Oznacza to takze m.in. odnalezienie wszystkich biograméw w PSB, nekrologow w ,,Ku-
rierze Warszawskim” dla osob zmartych w latach 1821-1861, wszystkich epitafiow na Cmenta-
rzu Powazkowskim, wyszukanie tych osob w bazie studentoéw Uniwersytetu Warszawskiego lat
1808—1831 itd.

20 Szczegotowy opis przedstawiajg R. Smoczynski i T. Zarycki w cytowanej ksigzce Totem in-
teligencki, a zwlaszcza w rozdziatach ,,Konfrontacja ziemiansko-inteligencka przetomu XIX w.”
(s. 23-27) i ,,Rewolucja inteligencka i narodziny polskiego modelu obywatelskiego™ (s. 199-237).
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obecnosci (tzn. dlaczego dana osoba zostata uznana za godng unie$miertelnie-
nia). Wstepnie si¢ wydaje, ze moglby to by¢ ten sam algorytm, ktory jest stoso-
wany do wyliczania ogélnej wagi koligacji, jednak z pewnoscig musiatby on by¢
doktadniejszy (bo przy znacznie mniejszej liscie referencyjnej bytby o wiele bar-
dziej narazony na btedy). Musiatby tez uwzglednia¢ ewolucje w poszczegolnych
rodzinach (bo jezeli syn bankiera jest artysta — to czy jest to rodzina bankierska,
czy artystyczna?).

Trzecim bardzo istotnym — i chyba najtrudniejszym — jest problem czasu.
Otoz cale niniejsze rozwazania wychodzg z zalozenia wsobno$ci matzenskie;:
jezeli ludzie zawieraja zwigzki z podobnymi sobie, to o rodzinie m¢za mozemy
wnioskowaé z tego, co wiemy o rodzinie zony, za$ o rodzicach mozemy wnio-
skowa¢ na podstawie wyborow ich dzieci (jezeli kto$ wydal cérke za maz za
lksinskiego, to musial mie¢ ku temu potencjal, a wigc znajac zigcia lub wnuki,
wiemy tez duzo o tesciach i dziadkach). Tymczasem samo zjawisko preferen-
cji malzenskich jest problemem ciekawym badawczo — jaka byta waga koligacji
matzonkow przed ich Slubem? Czy te reguty zachowan spotecznych zmieniaty
si¢ w zaleznos$ci od czasu i srodowiska? Aby to odkry¢, trzeba wykona¢ zmudne
obliczenia lub zaproponowac¢ zmys$lny sposdb, jak to zrobi¢ prosto i szybko, ale
wtedy trzeba udowodnié, ze ten prosty i szybki sposob bedzie rownie skuteczny.

Podsumowanie

W niniejszym artykule przedstawiono sposob wyliczenia pewnej miary, zwa-
nej wagg koligacji PSB. Postawiono hipoteze, ze rozklad owej miary w polskim
spoleczenstwie jest modelem dla rozktadu sumy kapitatdw ekonomicznego, spo-
tecznego i1 kulturowego (w koncepcji P. Bourdieu). Jezeli mozna by przyjaé, ze
owe wartosci koreluja ze soba, a wigc osoba majaca wiekszy taczny kapitat eko-
nomiczno-spoteczno-kulturowy bedzie tez miata wigksza wage koligacji PSB,
to by wskazywato, ze by¢ moze owa waga koligacji nie tylko koreluje, ale wrecz
wyraza jakas$ sktadowa genealogiczng owego kapitatu, a wiec ze predyspozycja
do dobrego wydania corki za maz lub prawdopodobienstwo posiadania stawnych
pradziadkéw sg nie tylko proporcjonalne do owego tacznego kapitatu, ale wrecz
sa z nim w jakims aspekcie tozsame.

Takie wnioski wymagaja jednak dalszych badan — zar6wno od strony socjo-
logicznej (szukanie innych mozliwych wyznacznikéw kapitatu), matematycznej
(praca nad algorytmem), jak i (a moze przede wszystkim) genealogicznej, pod-
czas poszukiwania wiedzy o koligacjach polskich elit.
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Modelowanie rozkladu kapitalu ekonomiczno-spoleczno-kulturowego
poprzez genealogie masowa

Streszczenie

Artykut postuluje uznanie nowej dyscypliny badawczej: genealogii masowej, jako
dyscypliny stojacej na pograniczu genealogii i demografii historycznej. Genealogia ma-
sowa zajmuje si¢ rekonstrukcja i analizg sieci rodzinnych liczacych setki tysigcy lub mi-
liony 0sob i dziesiatki pokolen. Od strony metodologii analizy korzysta z doswiadczen
internetowych serwiséw wyszukiwawczych (jak Google) i sieci spotecznosciowych (jak
Facebook). W artykule przedstawiono przyktad zastosowania genealogii masowej do
analizy zywej kwestii socjologicznej: jak si¢ rozktada i jak jest przekazywany kapitat
kulturowy i spoteczny (w rozumieniu P. Bourdieu). Pokazano, jak mozna mierzy¢ pewna
wage, ktora wydaje si¢ by¢ miarg owych kapitalow, a przynajmniej tej ich sktadowe;,
ktora jest przekazywana przez srodowisko rodzinne. Postuluje si¢ takze, ze gdyby socjo-
logowie uznali, ze ta miara zle koreluje z oczekiwanymi przez nich warto$ciami uogol-
nionej sumy kapitatu (ekonomicznego, spotecznego i kulturowego) posiadanego przez
dang osobg, to mozna zmodyfikowaé algorytm wyliczania owej wagi tak, by uzyskaé
wartosci bliskie oczekiwanym. Konkretne przyktady przedstawione w artykule to wy-
liczone na podstawie potozenia danej osoby w wielkiej sieci rodzinnej takie wielkosci,
jak szansa bycia bohaterem artykutu w Polskim stowniku biograficznym, oraz szansa,
ze (o ile si¢ zmarto w latach 1821-1861) byto si¢ wspomnianym w ,,Kurierze Warszaw-
skim”. Analizuje si¢ tez prestiz spoteczny roznych zawodow w XI1X 1 XX w. (na podsta-
wie analizy nagtowkow biograméw w Polskim stowniku biograficznym) oraz rdznice we
wplywie przodkow ojczystych i macierzystych na to, czy ich dziecko zostanie cztonkiem
akademii nauk.

Stowa kluczowe: genealogia masowa, kapitat kulturowy, kapitat spoteczny, historia in-
teligencji

Modelling of the Distribution of Economic, Social and Cultural Capital
through Massive Genealogy

Summary

The article postulates recognition of a new academic discipline: massive genealo-
gy, as a discipline in the borderland of genealogy and historical demography. Massive
genealogy deals with reconstructing and analysing family networks that comprise thou-
sands or millions of people and many generations. From a methodological point of view it
makes use of the Internet tools, such as the search engine Google and the social network-
ing service Facebook. The article presents an example of applying massive genealogy to
an essentially sociological analysis: what the distribution of the cultural and social capital
is like and how it is transmitted (according to P. Bourdieu). In addition, the article shows
how it is possible to measure a certain weight which seems to be a yardstick of the capital
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in question or at least of the component that is transmitted through families. It also pos-
tulates that the algorithm of calculating the weight be modified so that values close to the
expected ones can be obtained if sociologists agreed that the yardstick in question did not
correlate properly with the expected values of the generalised sum of the (economic, so-
cial and cultural) capital owned by a given person. The examples presented in the article
are quantities calculated on the basis of the situation of a person in a big family network
such as the chance of being a hero of an article in the Polish Biographical Dictionary or
the chance — if the person died between 1821 and 1861 — of being mentioned in ‘Kurier
Warszawski’. The article also contains an analysis of social prestige of various profes-
sions in the 19" and 20" centuries (based on the analysis of the headlines of the entries in
the Polish Biographical Dictionary) and the presentation of differences in the impact of
paternal and maternal ancestors on the chance of their child becoming a member of the
Academy of Sciences.

Keywords: massive genealogy, cultural capital, social capital, history of the intelligentsia



